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4 FATORES INSTITUCIONAIS E SUA INFLUENCIA NA EVASAO

Neste capitulo, o objetivo € associar a evasdo aos fatores institucionais. A literatura
mostra que ndo sO as caracteristicas individuais dos alunos importam, mas também
caracteristicas das instituicdes e dos sistemas de ensino superior. Como essa analise esta
restrita a uma sé universidade, considera-se que muitos dos fatores sdo comuns a todos os
alunos'.

Apesar disso, as unidades e os cursos tém diferencas significativas entre si. Uma delas
refere-se a seletividade da instituicdo ou curso. Embora as vias de entrada sejam apenas duas
(FUVEST e SISU), ha enorme heterogeneidade na competitividade exigida para ingresso nos
diferentes cursos. As teorias da evasdo, seja pela abordagem da economia ou da sociologia,
indicam que cursos associados a maiores beneficios (especialmente monetdrios, mas nio
somente) serdo mais procurados. Assim, cursos mais prestigiados provavelmente terdao
processos seletivos mais competitivos.

Cursos mais valorizados, além de maior demanda, podem estar associados também a
maior reten¢do (menor evasdo) durante o decorrer da graduagdo. A literatura mostra que os
estudantes atualizam suas percepgdes, crengas e calculos de custos e beneficios durante a sua
trajetoria educacional. Assim, € plausivel esperar que alunos tendem a evadir menos de cursos
que sejam vistos como mais capazes de trazer beneficios futuros.

Assim, surge um problema que deve ser enfrentado na analise da evasdo universitaria:

1) existem condicdes socioecondmicas mais ou menos favoraveis a evasdo universitaria; ii) ha
universidades e cursos de graduagdo com diferentes dificuldades de acesso; iii) os cursos mais
prestigiados e, portanto, menos acessiveis, tendem a ser compostos justamente pelos mais
privilegiados socioeconomicamente, que, consequentemente, tém menor chance de evadir. A
andlise da taxa de evasdo deve, portanto, ser capaz de isolar o que ¢ determinado pelas
caracteristicas do curso do que ¢ determinado pelas caracteristicas de seus discentes. O
capitulo apresenta um modelo de regressao logistico que mensura o efeito de cada curso na

evasdo, controlando pelas caracteristicas dos alunos.

!instalacdes, acessos a informagdes e servigos, auxilios financeiros tendem a ser mais homogéneos quando s6 uma
instituigdo ¢ considerada



4.1 As taxas de evasao por unidade e curso da USP

O quadro (Figura 17) a seguir apresenta a taxa de evasao por unidade e curso da USP
calculada para o periodo entre 2018 e 2022. Nela, estdo relacionados os 182 cursos oferecidos
a essa coorte, divididos em 42 unidades (dois cursos sdo oferecidos conjuntamente por mais
de uma unidade). O quadro relaciona as unidades pela taxa de evasdo de forma decrescente,
do TAG, que tem 38,8% de evasdo até¢ o AU (Instituto de Arquitetura ¢ Urbanismo de Sao
Carlos) com 2,2% de evadidos até 2022). Entre os cursos, a variagao vai de 54% (Bacharelado

em Matematica Aplicada e Computacional no IME) até 0% em 7 cursos.*

2 Cursos com nenhum evadido até 2022: Bacharelado — Instrumento de Cordas Dedilhadas, Bacharelado em Misica —
Instrumento de Sopro, Bacharelado em Musica — Instrumento de Teclado, Bacharelado em Musica — Instrumento
Percussao, Ciclo Basico em Composicao ou Regéncia, e Bacharelado em Jornalismo (ECA) e Nutri¢do e Metabolismo
— Ribeirdo Preto (FMRP)



Figura 17 — Taxa de evasdo por unidade e curso da USP para a coorte analisada no periodo entre 2018 ¢ 2022

N2 de Taxade

Unidade / Curso Periodo | . %
ingressantes | evasdo

IAG - Instituto de Astronomia, Geofisica e Ciéncias Atmosféricas - Capital

Bacharelado em Astronomia Diu. 20 40,0%
Bacharelado em Geofisica Diu. 30 33,3%
Bacharelado em Meteorologia Diu. 30 43,3%

IFSC/ 1QSC/ ICMC (curso interunidades) - S3o Carlos

Licenciatura em Ciéncias Exatas
IME - Instituto de Matematica e Estatistica - Capital

Bacharelado em Ciéncia da Computagdo Diu. 61 19,7%
Bacharelado em Estatistica Diu. 40 22,5%
Bacharelado em Matematica Diu. 30 33,3%
Bacharelado em Matematica Aplicada Not. 20 50,0%
Bacharelado em Matematica Aplicada e Computacional Not. 50 54,0%
Matematica - Licenciatura Diu. 50 18,0%
Matematica - Licenciatura Not. 100 50,0%
Bacharelado em Fisica Diu. 60 11,7%
Bacharelado em Fisica Not. 99 32,3%
Fisica - Licenciatura Diu. 50 36,0%
Fisica - Licenciatura Not. 60 46,7%
IFSC - Instituto de Fisica de 530 Carlos 119 30,3%
Bacharelado em Ciéncias Fisicas e Biomoleculares Int. 39 35,9%
Bacharelado em Fisica Int. 40 20,0%
Bacharelado em Fisica Computacional Int. 40 35,0%
10 - Instituto Oceanogréfico - Capital 40 30,0%
Bacharelado em Oceanografia “
FE - Faculdade de Educagdo - Capital 180 28,3%
Pedagogia Not. 120 32,5%
Pedagogia Vesp. 60 20,0%
FFLCH - Faculdade de Filosofia, Letras e Ciéncias Humanas - Capital
Ciéncias Sociais Not. 131 35,1%
Ciéncias Sociais Vesp. 100 24,0%
Filosofia Not. 90 42,2%
Filosofia Vesp. 79 36,7%
Geografia Diu. 80 16,3%
Geografia Not. 89 30,3%
Historia Not. 137 27,7%
Histdria Vesp. 130 16,9%
Letras - Basico Mat. 422 22,7%
Letras - Basico Not. 426 32,9%
FSP - Faculdade de Satide Publica - Capital 120 26,7%
Bacharelado em Satde Publica Vesp. 40 32,5%
Nutricdo Mat. 40 12,5%
Nutricdo Not. 40 35,0%
A ola de Arte éncias e anidade apita D06
Bacharelado em Biotecnologia Diu. 60 16,7%
Bacharelado em Educacg&o Fisica e Satde Diu. 58 19,0%
Bacharelado em Gestdo Ambiental Mat. 60 25,0%
Bacharelado em Gestdo Ambiental Not. 60 26,7%
Bacharelado em Lazer e Turismo Not. 59 32,2%
Bacharelado em Lazer e Turismo Vesp. 60 20,0%




ias Matematicas e de Computacio - S3o Carlos

Bacharelado em Sistemas de Informagdo Mat. 61 18,0%
Bacharelado em Sistemas de Informagdo Not. 120 18,3%
Bacharelado em Téxtil e Moda Mat. 60 13,3%
Curso de Graduagdo em Gerontologia Vesp. 50 28,0%
Curso de Graduagdo em Obstetricia Int. 60 26,7%
Gestdo de Politicas Publicas Mat. 60 13,3%
Gestdo de Politicas Publicas Not. 60 43,3%
Licenciatura em Ciéncias da Natureza Not. 58 36,2%
Marketing Mat. 60 10,0%
Marketing Not. 60 16,7%

Bacharelado em Ciéncias de Computagdo Int. 99 12,1%
Bacharelado em Estatistica Not. 39 28,2%
Bacharelado em Sistemas de Infermagado Not. 50 22,0%
Matematica - Bacharelado e Licenciatura Int. 29 37,9%

Matematica Aplicada e Computagdo Cientifica
IGc - Instituto de Geociéncias - Capital
Geologia

Licenciatura em Geociéncias e Educagio Ambiental
1Q - Instituto de Quimica - Capital
Bacharelado e Licenciatura em Quimica

Bacharelado e Licenciatura em Quimica
FFCLRP - Faculdade de Filosofia, Ciéncias e Letras de Ribeirdo Preto
Bacharelado e Licenciatura em Ciéncias Bioldgicas

FZEA - Faculdade de Zootecnia e Engenharia de Alimentos - Pirassununga

Bacharelado em Biblioteconomia e Ciéncias da Informagdo Not. 33 33,3%
Bacharelado em Matematica Aplicada a Negécios Diu. 45 13,3%
Bacharelado em Quimica Int. 60 13,3%
Bacharelado; Psicologo Int. 40 5,0%
Fisica Médica - Bacharelado Not. 38 28,9%
Licenciatura em Quimica Not. 39 25,6%
Musica - Bacharelado e Licenciatura Diu. 30 6,7%
Pedagogia Not. 45 22,2%

1QSC - Instituto de Quimica de S3o Carlos

Engenharia de Alimentos Diu. 49 16,3%
Engenharia de Alimentos Not. a7 25,5%
Engenharia de Biossistemas Int. 43 25,6%
Medicina Veterinaria Int. 60 5,0%
Zootecnia Int. 35 20,0%

16,7%

Bacharelado em Quimica “ 16,7%

IB - Instituto de Biociéncias - Capital

121

16,5%

Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Bioldgicas

Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Bioldgicas Not. 61 18,0%
EEL - Escola de Engenharia de Lorena

Engenharia Ambiental Int. 37 21,6%
Engenharia Bioquimica Int. 40 15,0%
Engenharia de Materiais Int. 40 20,0%
Engenharia de Produgdo Not. 38 13,2%
Engenharia Fisica Int. 36 11,1%
Engenharia Quimica Diu. 80 18,8%
Engenharia Quimica Not. 82 12,2%

FEA - Faculdade de Economia, Administracdo e Contabilidade - Capital




Administracdo Diu. 100 5,0%
Administracdo Not. 108 17,6%
Bacharelado em Ciéncias Atuariais Not. 49 14,3%
Ciéncias Contabeis Diu. 50 6,0%
Ciéncias Contabeis Not. 100 24,0%
Economia Diu. 90 16,7%
Economia Not. 91 18,7%

EEFE - Escola de Educagdo Fisica e Esporte - Capital 98 14,3%

Educagdo Fisica e Esporte “ 14,3%

EERP - Escola de Enfermagem de Ribeirdo Preto 124 13,7%

Bacharelado e Licenciatura em Enfermagem
Bacharelado em Enfermagem

ESALQ - Escola Superior de Agricultura “Luiz de Queiroz” - Piracicaba
Bacharelado em Administragao

Bacharelado em Ciéncias dos Alimentos Not. 40 25,0%
Bacharelado em Gestdo Ambiental Not. 40 15,0%
Ciéncias Econdmicas Diu. 40 12,5%
Engenharia Agronémica Int. 199 10,1%
Engenharia Florestal Int. 39 15,4%
Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Bioldgicas Not. 30 6,7%

FCF - Faculdade de Ciéncias Farmacéuticas - Capital
Farmacia-Bioquimica

Farmacia-Bioquimica

ECA - Escola de Comunicagdes e Artes - Capital

Artes Cénicas - Bacharelado e Licenciatura

Artes Visuais - Licenciatura e Bacharelado Diu. 30 6,7%
Bacharelado - Instrumento de Cordas Dedilhadas Diu. 3 0,0%
Bacharelado em Jornalismo Mat. 30 0,0%
Bacharelado em Jornalismo Not. 30 6,7%
Bacharelado em Musica - Canto e Arte Lirica Diu. 5 20,0%
Bacharelado em Musica -Instrumento de Cordas Diu. 7 14,3%
Bacharelado em Musica - Instrumento de Sopro Diu. 8 0,0%
Bacharelado em Musica - Instrumento de Teclado Diu. 4 0,0%
Bacharelado em Musica - Instrumento Percussdo Diu. 2 0,0%
Bacharelado em Rela¢es Publicas Mat. 20 20,0%
Bacharelado em Relagdes Publicas Not. 30 10,0%
Biblioteconomia Mat. 20 15,0%
Biblioteconomia Not. 20 20,0%
Ciclo Basico em Composigdo ou Regéncia Diu. 9 0,0%
Curso Superior do Audiovisual Diu. 35 8,6%
Editoragdo Mat. 15 6,7%
Licenciatura em Educomunicagdo Not. 30 36,7%
Licenciatura em Musica Diu. 11 9,1%
Publicidade e Propaganda Mat. 20 15,0%
Publicidade e Propaganda Not. 30 3,3%
Turismo Not. 30 16,7%
FEARP - Faculdade de Economia, Administracdo e Contabilidade de Ribeirdo Preto

Administragao Diu. 59 5,1%
Administragdo Not. 45 8,9%
Ciéncias Contabeis Not. 45 13,3%
Economia Not. 44 18,2%
Economia Empresarial e Controladoria Diu. 70 10,0%




FFCRP - Faculdade de Ciéncias Farmacéuticas de Ribeirdo Preto
Farmacia-Bioquimica

FDRP - Faculdade de Direito de Ribeirdo Preto

Direito

EE - Escola de Enfermagem - Capital

Enfermagem

IP - Instituto de Psicologia - Capital

Bacharelado; Licenciatura; Psicélogo

FAU - Faculdade de Arquitetura e Urbanismo - Capital

EP- Escola Politécnica - Capital 866 10,4%
Engenharia Ambiental Int. 55 10,9%
Engenharia Civil Int. 135 8,9%
Engenharia de Computagdo (quadrimestral) Int. 40 5,0%
Engenharia de Materiais e Engenharia Metalurgica* Int. 50 14,0%
Engenharia de Minas Int. 40 5,0%
Engenharia de Petroleo - Santos Int. 46 13,0%
Engenharia de Produgdo Int. 77 10,4%
Engenharia Elétrica Int. 188 10,1%
Engenharia Mecénica Int. 69 10,1%
Engenharia Mecatronica Int. 61 14,8%
Engenharia Naval Int. 45 11,1%
Engenharia Quimica {quadrimestral) Int. 60 11,7%

EESC/ ICMC (Interunidades) - Sdo Carlos
Engenharia de Computagdo*

FOB - Faculdade de Odontologia de Bauru
Fonoaudiologia

Int.

Arquitetura e Urbanismo Int. 150 7,3%
Design Not. 40 12,5%
EESC - Escola de Engenharia de S&o Carlos

Engenharia Aeronautica Int. 40 10,0%
Engenharia Ambiental Int. 40 12,5%
Engenharia Civil Int. 60 3,3%
Engenharia de Materiais e Manufatura Int. 50 2,0%
Engenharia de Produgdo Int. 50 10,0%
Engenharia Elétrica (Enfase em Eletronica) Int. 50 10,0%
Engenharia Elétrica (Enfase em Sistemas de Energia e Automag3o) Int. 50 14,0%
Engenharia Mecdnica Int. 48 10,4%
Engenharia Mecatrénica Int. 49 4,1%

38

10,5%

Medicina

Int.

60

8,3%

Odontologia

ICB - Instituto de Ciéncias Biomédicas - Capital
Bacharelado em Ciéncias Biomédicas

FMVZ - Faculdade de Medicina Veterinaria e Zootecnia
Medicina Veterinaria

FMRP - Faculdade de Medicina de Ribeirdo Preto

Bacharelado em Ciéncias Biomédicas

Bacharelado em Informatica Biomédica Int. 38 13,2%
Fisioterapia Not. 41 9,8%
Fonoaudiologia Int. 30 26,7%
Medicina Int. 100 1,0%
Nutricdo e Metabolismo Int. 29 0,0%
Terapia Ocupacional Not. 19 10,5%




FD - Faculdade de Direito - Capital

IRI - Instituo de Relages Internacionais - Capital

Bacharelado em RelagBes Internacionais Diu. 30 3,3%

Bacharelado em RelagBes Internacionais Not. 30 10,0%
FO - Faculdade de Odontologia - Capital 132 7,4%
Odontologia Int. 82 6,1%

Odontologia Not. 50 6,0%
FM - Faculdade de Medicina - Capital

Fisioterapia Int. 26 11,5%
Fonoaudiologia Int. 23 13,0%
Medicina Int. 175 2,9%

Terapia Ocupacional Int. 25 12,0%

EEFERP - Escola de Educagio Fisica e Esporte de Ribeirdo Preto 59 5,1%

Educacdo Fisica e Esporte - Bacharelado “

FORP - Faculdade de Odontologia de Ribeirdo Preto 3 8%

Odoniloge e

IAU - Instituto de Arquitetura e Urbanismo - 5do Carlos 46 2 2%
Arquitetura e Urbanismo

4.2 Relacao entre seletividade e evasao

O gréfico da Figura 18 mostra que existe relagao entre a seletividade do curso e a taxa
de evasdo. Como variavel proxy da seletividade foi adotada a menor nota pelo ultimo
candidato de cada curso na modalidade Ampla Concorréncia da FUVEST sem aplica¢do de
bonus. Esta medida equivale a nota de corte de cada curso. Existe correlagdo negativa entre
essa nota de corte ¢ a taxa de evasdo de cada curso, conforme mostra o ajuste dos dados via

regressao linear (coeficiente de correlagdo Pearson igual a -0,481).



Figura 18 — Relagdo entre nota minima de ingresso (nota de corte) ¢ a taxa de evasdo

Relacao entre Nota minima e Evasao
Coeficiente de correlagédo (r) = -0,481
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4.3 Composicao do corpo discente de cada curso

Como exposto no capitulo 3, hd uma grande diversidade na coorte de alunos analisada.
Esta se¢do analisa como a heterogeneidade esta disposta entre os cursos. Pretende- mostrar
como o prestigio e seletividade do curso estdo relacionados com a formacdo da turma. Ha
desigualdade relevante entre os cursos, com concentragdo de alunos mais privilegiados nos
cursos de mais prestigio?

As sete habilitagcdes dos cursos de graduacdo em musica de Bacharelado em Musica
da Escola de Comunicacdes e Artes foram agrupadas em apenas um curso, chamado

doravante de Bacharelado em Misica.> Assim, passam a ser 176 cursos ao invés dos 182

originais.

* Cada um dos sete cursos tém poucos alunos. Os pardmetros apresentados poderiam ser exagerados, devido ao
pequeno tamanho das amostras, por isso foram agrupados em apenas um curso.



4.3.1 Género

A coorte ¢ majoritariamente masculina (56,9% do total). O grafico abaixo apresenta
como essa proporcao estd distribuida pelos 176 cursos. Fica clara enorme heterogeneidade,
em que a propor¢do de homens varia de 5.3% (Fonoaudiologia — Bauru) a 95,8% (Engenharia
Mecanica — Sdo Carlos). A Figura 19 descreve a propor¢ao de homens para todos os cursos.
Entre os cursos com maior propor¢do de mulheres destacam-se aqueles da area da saude (9
entre os 15). Os predominantemente masculinos sdao todos de exatas. A Figura 20 expoe a

relacdo entre a propor¢ao de alunos do sexo masculino e a nota de corte de cada curso.

Figura 19 — Divisdo de género entre os cursos da USP (propor¢do de homens)
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Figura 20 — Relagédo entre nota de corte e propor¢do de homens

Relagdo entre Nota de corte e Propergdo de Homens
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4.3.2 Idade

A idade ¢ uma variavel com bastante importancia para a evasao (alunos mais jovens
evadem significativamente menos que os mais velhos). A Figura 21 mostra que existem
cursos com idade média bastante superior aos demais e a idade média da USP, que ¢ de 21,2
anos. A Figura 22 detalha a idade média por curso. Entre os 15 cursos com média mais alta,
13 deles sao no periodo noturno, mais adequado para pessoas que trabalham.

Uma varidvel adicional que auxiliaria no entendimento de quem sdo os estudantes
mais velhos seria o nivel de escolaridade desses estudantes. E conhecido que o curso com
idade média mais alta (Filosofia — Noturno) ¢ uma op¢do comum de segunda graduagdo para
estudantes ja graduados. Tal distingdo, indisponivel na base de dados utilizada, poderia trazer
mais informacdes para diferenciar os alunos mais velhos em dois grupos: 1) aqueles que ndo
tiveram oportunidade de cursar o nivel superior logo apos a adolescéncia; i1) alunos que estao
buscando uma formagdo complementar. Muito provavelmente, as percepcdes de custos e
beneficios sdo diferentes entre esses dois grupos.

O gréfico da Figura 22 expde a relagdo entre a idade média por curso e a nota de corte

de cada curso. H4 uma associacdo negativa (cursos mais seletivos tém ingressantes mais



jovens) com coeficiente de correlagdo igual a -0,278.

Figura 21 — Distribuicdo de média de idade de ingresso por curso

Média de idade de ingresso por curso
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Figura 22 — Relagdo entre nota de corte ¢ idade média de ingresso por curso

Relagédo entre Nota de corte e Idade média por curso
Coeficiente de correlacdo (r) = -0,278
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4.3.3 Renda familiar per capita’

Os cursos também sdo heterogéneos quando consideradas a renda familiar per capita
dos estudantes. A renda familiar per capita varia de 1,07 Salario Minimo (R$ 1.003,00) no
curso de Licenciatura em Quimica — Ribeirdo Preto até 3,73 S.M. (R$ 3.500,00) np curso
Filosofia — Noturno. Quando considerados apenas os cotistas, a renda média passa de 2,2 para
1,3 S.M., e continua a existir desigualdade importante entre os cursos. Ou seja, as cotas estao
relacionadas a uma menor renda média, mas ndo com uma menor desigualdade de renda entre
os cursos. Mesmo entre cotistas, ha diferengas significativas. A variac¢do vai de 0,49 S.M (R$
459,00) per capita na Engenharia de Minas da Escola Politécnica até 3,22 S.M (R$ 3.017,00)
no curso de Artes Visuais — Licenciatura e Bacharelado na ECA. O gréfico da Figura 23
apresenta as distribuicdes para todos os alunos e apenas para os cotistas). Em ambas, nota-se
desigualdade expressiva na renda entre os cursos.

Por fim, o grafico da Figura 24 mostra a relag@o entre a nota de corte e a renda familiar

per capita média dos cursos. Existe associagdo significativa entre as varidveis, especialmente
quando considerada a renda de todos os alunos. O coeficiente de correlagao ¢ igual a 0,712,
bastante superior ao encontrado nas relagdes de nota com género (4.3.1) e idade (4.3.2). Isto
evidencia que os cursos mais competitivos de fato concentram alunos com maior renda.
Quando considerados apenas os alunos cotistas, segue existindo uma associagdo positiva

significativa, mas com menor correlagdo (coeficiente de 0,331). As cotas fazem com que a

* Considera os 10.789 casos para quais ha dados de renda (97,8% do total)



renda média seja menos associada a seletividade do processo, embora a relagdo continue

existindo. A renda familiar per capita média de cada curso esta detalhada na Figura 30.
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Renda familiar per capita

Figura 23 — Distribuig@o de renda familiar per capita média por curso
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Figura 24 — Relacdo entre nota de corte e renda média por curso

Relacéo entre Nota de corte e Renda familiar per capita (S.M)
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4.3.4 Escolaridade dos pais’

Como esta varidvel € categorica, nesta secdo foi operacionalizada para indicar qual a
propor¢ao de alunos em cada curso que tém ao menos um responsavel com ensino superior
completo. Esta taxa equivale a 64,6% para a USP e 41,9% para alunos cotistas (secdo 3.8.1).
Assim como para os outros parametros, hd uma enorme heterogeneidade entre os cursos,
como exposto na Figura 25. A propor¢do de alunos que t€ém um responsdvel com ensino
superior completo esta detalhada na Figura 50.

O grafico da Figura 26 mostra que existe associacao positiva entre a seletividade do
curso, medida pela nota de corte, e o percentual de alunos que t€ém ao menos um dos pais com
ensino superior completo. Isto reafirma o achado para renda (4.3.3). Cursos mais seletivos
concentram mais alunos privilegiados. Como na renda, esta relagdo ¢ valida quando
considerados todos alunos (coeficiente de correlagdao igual a 0,612) ou apenas os cotistas
(0,424).

Figura 25 — Distribuicdo da escolaridade dos pais por curso

Escolaridade dos pais por curso
Todos ingressantes Apenas cotistas

100 100 .
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> Considera os 10.793 casos para quais ha dados validos (97,8% do total).



Fonte: Elaboragao propria

Figura 26 — Relagdo entre nota de corte e escolaridade dos pais

Relacdo entre Nota de corte e Escolaridade dos pais
Todos ingressantes - Coeficiente de correlagdo (r) = 0,612
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4.4 A probabilidade de evasido de acordo com a composi¢cao do corpo discente e o

efeito individual de cada curso

Como descrito até a se¢do 4.3, os cursos t€m taxas de evasdo e composi¢des de alunos
bastante heterogéneas. Nesta sec¢do, foi operacionalizado um modelo de regressao logistica
para: 1) estimar a propensdo a evasdo de cada curso segundo a composicdo de seu corpo
discente; 2) estimar o efeito de cada curso na evasdo, controlando pelas caracteristicas
individuais dos alunos. Os modelos, descritos abaixo, tém apenas uma diferenca entre si. O
efeito de cada curso ¢ estimado como a diferenga entre a evasdo real e a evasdao esperada.
Uma alternativa para mensurar o efeito de cada curso seria um modelo que tem o curso como
uma de suas variaveis dependentes, com o prejuizo de descartar 374 observagdes para as quais
ndo ha dados de renda. Como a auséncia de informagdes ndo € exodgena a relagao entre curso e
evasdo, seria problematico descartar esses ingressantes. O modelo utilizado esta representado

na Figura 27 abaixo:



Figura 27 — Descri¢ao do modelo de regressao logistica

Modelo 1:
logit(Evasio) = a + 1 x Género + B2 x Idade
+B3 x Renda familiar per capita +

p4 x Escolaridade dos pais +
5 x Modalidade de ingresso +

p6 x Nota de entrada +f7 x Processo seletivo +

8 x (Nota de entrada x Processo seletivo)
+ B9(dummy se renda € NA) +
F10 x (dummy se renda ¢ NA x renda familiar per capita)

Evasdao ¢ a variavel dependente bindria 1/0 que indica se o aluno evadiu ou nao;
Género ¢ uma varidvel categérica com dois valores possiveis (M ou F) que representa o
género do aluno; Idade ¢ uma variavel continua que representa a idade do aluno; Renda
familiar per capita ¢ uma varidvel continua que representa a renda familiar per capita do
aluno em quantidade de Salarios Minimos; Escolaridade dos pais ¢ uma variavel categdrica
com trés valores possiveis que representa a escolaridade dos pais do aluno (1 — Inferior a
Ensino Médio completo; 2 — Ensino Médio Completo; 3 — Ensino Superior completo; “sem
dados” (para ndo excluir nenhuma observacgdo) ); Modalidade de Ingresso ¢ uma variavel
categorica com trés valores possiveis que representa a modalidade de ingresso do aluno (AC,
EP ou PPI); Nota de entrada ¢ uma varidvel continua que representa a nota do aluno no
processo seletivo; Processo seletivo ¢ uma variavel categdrica com duas categorias que
representa o processo seletivo de entrada (FUVEST ou SISU).

Como as notas ndo sao equivalentes nos dois processos seletivos, foi criado um termo
de interacdo entre nota de entrada e processo seletivo. A interagdo entre as variaveis €
representada pelo termo 58 X (Nota % Processo seletivo) na expressao do modelo. No caso
desse modelo, a interacdo entre as variaveis "Nota de entrada" e "Processo seletivo" indica
que o efeito da nota do aluno na probabilidade de evasdo depende do processo seletivo no
qual ele foi aprovado

Para considerar todos os 11.035 dados, incluindo aqueles que ndo tem as informacgdes
de renda e escolaridade dos pais disponiveis, foi seguida a seguinte estratégia: 1) dados de
renda omitidos — criacdo de uma dummy que indica se a varidvel de renda esta omitida,
imputacao de renda igual a zero nestes casos, criagdo de termo de interacdo S11(Renda per

capita x dummy se renda é NA)®. Assim, 0 modelo considera a probabilidade de evadir dos

¢ O valor de renda para os casos em que a renda esté indisponivel é indiferente. Na pratica, o termo de interagdo ndo
tem funcdo alguma (valores de renda constantes para dummy igual a um), mas ele € necessario para o modelo
considerar os casos de renda omitida. A taxa de evasdo dos casos com renda indisponivel é de 95,5%.



casos em que a informacdo estd indisponivel, sem que a predicdo para casos com renda
disponivel seja afetada..

Os resultados dos modelos estio reportados na Figura 28 (modelo 1)""'. Os
coeficientes de cada caracteristica individual ndo serdo discutidos neste capitulo, mas sim no
capitulo 5. Com os resultados do modelo, ¢ possivel relacionar quais cursos tem o grupo de
alunos mais favoravel a evasdo (secao 4.4.1) e estimar o efeito de cada curso na probabilidade

de evasao (se¢do 4.4.2). A segoes 4.4.3 e 4.4.4 consolidam os resultados.

Figura 28 — Resultado do modelo de regressao logistica. O modelo 2 apresenta os resultados dos coeficientes
quando o curso ¢ utilizado como variavel de controle

Variavel dependente

Evaséo
(M ()
generoM 04057 03637
(0.057)  (0.064)
idade 0069  0.053™
(0.004)  (0.005)
renda_fam per capita 0.048™  0.039"
(0.016)  (0.016)
nivel_escolaridade? - Ensino Médio completo 0024 0.067
(0.097) (0.099)
nivel_escolaridade3 - Ensino Superior completo -0.041 0.021
(0.099)  (0.102)
nivel_escolaridadesem dados 8496  -11.059
(159.895) (687.414)
modalidadeEP -0.390™ 0263
(0.078)  (0.085)
modalidadePPI 01617 -0.065
(0.091)  (0.103)
nota -0.004™  -0.002™
(0.0003) (0.0005)
processoSISU 3459™ 1857
(0.897)  (0.998)
renda_fam_per_capita_na 13.342 16.392
(159.894) (687 413)
nota:processoSISU -0.004™  -0.002

(0.001)  (0.001)
renda_fam_per_capita:renda_fam_per_capita_na

Constant -1.5317" 33997
(0.202)  (0.641)
Observations 11,035 11,035
Log Likelihood -4 396 482 -4,150 330
Akaike Inf Crit. 8,818 863 8,676.660
Note: p=<0.1; p<0.05; p<0.01

Fonte: resultados dos modelos de regressdo logistica apresentados via pacote stargazer

7O modelo 2 tem a variavel “curso” como variavel de controle. Devido ao termo de intera¢do (renda x renda_na), ndo é
possivel mensurar os efeitos marginais de cada coeficiente.



4.4.1 A probabilidade de evasdo de cada curso segundo a composig¢do do corpo discente

As segoes 4.1, 4.2 e 4.3 mostraram que 0s cursos sao heterogéneos em relagdo a taxa
de evasao, nota de entrada, género, idade, renda e escolaridade dos alunos. Através do modelo
1 descrito nesta secdo, estas varidveis sao combinadas para identificar qual a probabilidade de
evasdo de cada curso baseada apenas nas varidveis individuais. A partir dos preditores
encontrados, ¢ estimada a probabilidade de evasdo de cada aluno. Agrupando por curso, ¢
encontrada qual a taxa de evasao por curso de acordo com as caracteristicas dos ingressantes.
Os resultados apontam que os cinco cursos com corpo discente menos propenso a evasao sao
Medicina na FMRP (6,5% de evasdo esperada); Medicina na FM (Sao Paulo Capital) (6,8%);
Bacharelado em Relagdes Internacionais no IRI (8,0%); Arquitetura e Urbanismo na FAU
(8,2%), Engenharia Quimica na EP (8,5%)

No outro extremo, os cursos em que o corpo discente ¢ mais propenso a evasao sao:
Licenciatura em Geociéncias ¢ Educacdo Ambiental no IGC (42,4%), Licenciatura em
Matematica — Noturno no IME (34,6%), Bacharelado em Matematica Aplicada no IME
(33,8%), Licenciatura em Fisica — Noturno no IF (33,4%), Bacharelado em Biblioteconomia e
Ciéncias da Informag¢ao na FFCLRP (33,4%). Os valores esperados para todos os cursos estao

na Figura 50.



4.4.2 Efeito dos cursos na probabilidade de evasdo

A partir do modelo 1, obteve-se qual seria a evasdo em cada curso, prevista apenas
pelos atributos socioecondmicos de seus alunos. Comparando com a taxa de evasdo real, ¢
possivel estimar a influéncia do curso na probabilidade de evasdo. Como exemplo, o curso de
Bacharelado em Matematica Aplicada e Computacional do IME, com 50 ingressantes, teve 27
alunos evadidos até o final de 2022 (taxa de evasao real € igual a 54,0%). O modelo 1 estima
que 14,3 alunos evadiriam no periodo, consideradas suas caracteristicas individuais (taxa de
evasao esperada ¢ igual a 28,5%). A diferenca entre evasdo real e estimada ¢ de 25,5 pontos
percentuais. No outro extremo, o curso de Educagdo Fisica e Esporte da FMRP teve 3
evadidos entre 59 ingressantes (taxa de evasao real igual a 5,1%), enquanto o modelo 1 estima
12,0 evadidos (evasdo esperada igual a 20,3%). Neste caso, o efeito do curso ¢ de -15,2

pontos percentuais.



Os cinco cursos com maiores efeitos (maior influéncia na probabilidade de um
estudante evadir) sdo: Bacharelado em Matematica Aplicada e Computacional do IME (25,5
p.p), Bacharelado em Astronomia do IAG (23,6 p.p), Matematica — Bacharelado e
Licenciatura do ICMC (19,8 p.p.), Bacharelado em Meteorologia do TAG (18,1 p.p),
Matematica Aplicada e Computagao Cientifica do ICMC (16,9 p.p.). Todos sdo da area de
exatas.

No outro extremo, os cursos com maior influéncia para o estudante nao evadir,
mantidas as demais varidveis constantes, sdo: Educacdo Fisica e Esporte — Bacharelado na
EEFERP (- 15,2 p.p.), Odontologia na FORP (-13.9) Odontologia — Noturno na FOB (-13,5
p.p.), Nutricdo ¢ Metabolismo na FMRP (-12.9 p.p.), Engenharia de Materiais e Manufatura
na EESC (-12,8 p.p.), Geologia no 1Gc (-12,0 p.p.). 4 deles sdo cursos oferecidos em campi

fora da capital.

4.4.3 Resultados por curso

A Figura 30 apresenta todos os cursos, relacionando-os com os resultados de 4.4.1. e

4.4.2. A taxa de evasdo esperada ¢ resultado do modelo 1 e indica qual seria a taxa de evasdo
de cada curso estimada pelos atributos individuais de seus discentes.® Os valores da evasdo

esperada e da composi¢do de cada curso detalham as desigualdades reveladas na se¢do 4.3.

Os cursos estdo ordenados de forma decrescente pela ultima coluna, que contém o valor
do efeito marginal de cada curso na probabilidade de evasao obtido através do modelo 2. Este
valor indica quais cursos mais aumentaram a probabilidade de evasdo nos 5 anos avaliados,
independentemente da composi¢do do corpo discente. Valores altos indicam que ha
caracteristicas dos cursos que favoreceram a evasdo, € que ndo podem ser explicadas pelo
perfil dos alunos. Uma analise mais detalhada sobre os cursos (fatores pedagogicos,
instalagdes, corpo docente, dificuldades académicas, sobrecarga de estudos, poucas
oportunidades de estdgio ou bolsa.) auxiliaria no entendimento mais preciso. Entretanto, os
valores sdo capazes de revelar que hé diferenca relevante na evasdo entre os cursos, que nao
dependem apenas do perfil dos alunos.

Devido a alguns padrdes percebidos, como excesso de cursos de exatas entre os cursos
com maior efeito positivo e cursos fora de Sdo Paulo, entre aqueles com maior efeito
negativo, os mesmos resultados da Figura 30 foram replicados para area de conhecimento e

cidade do curso e periodo de oferecimento (se¢do 4.4.4).

¥ Variaveis: género, escolaridade dos pais, idade, renda familiar per capita, modalidade de ingresso e nota de entrada no
processo seletivo. As relagdes entre as variaveis serdo detalhadas no capitulo 6.



Figura 30 — Relagdo de todos os cursos — comparagdo entre a taxa de evasdo real e a taxa de evasdo esperada; e descri¢do de cada curso segundo as variaveis
socioecondmicas

Unidade

IAG
Icmc
1AG
Icmc
IME
IFSC
IME
IME
ECA
IFSC
EACH
IF

FsSP
IFSC/ 10SC/ ICMC
FFLCH

FFCLRP
ECA
EACH
FFLCH
EACH
FFLCH
IME
FEA
FFLCH
IFSC
EACH
FEA
FE

EP
FMRP
EP
FFLCH
B

Bacharelado em Matematica Aplicada e Computacional

Bacharelado em Astronomia

Matematica - Bacharelado e Licenciatura
Bacharelado em Meteorologia

Matematica Aplicada e Computacéo Cientifica
Bacharelado em Matematica Aplicada
Bacharelado em Ciéncias Fisicas e Biomoleculares
Bacharelado em Matematica

Matematica - Licenciatura - Noturno
Licenciatura em Educomunicagdo
Bacharelado em Fisica Computacional

Gestdo de Politicas Publicas - Noturno

Fisica - Licenciatura - Noturno

Nutrigdo - Noturno

Licenciatura em Ciéncias Exatas

Ciéncias Sociais - Noturno

Fisica - Licenciatura - Diurno

Bacharelado em Oceanografia

Filosofia - Noturno

Filosofia - Vespertino

Bacharelado em Fisica - Noturno

Bacharelado em Geofisica

Fisica Médica - Bacharelado

Bacharelado em Relagées Piblicas - Matutino
Curso de Graduagdo em Obstetricia

Ciéncias Sociais - Vespertino

Licenciatura em Ciéncias da Natureza - Noturno
Letras - Basico - Noturno

Bacharelado em Ciéncia da Computacdo
Economia - Diurne

Geografia - Noturno

Bacharelado em Fisica

Bacharelado em Lazer e Turismo - Noturno
Ciéncias Contabeis - Noturno

Pedagogia - Noturno

Engenharia de Materiais e Engenharia Metalurgica
Fonoaudiologia

Engenharia Mecatrénica

Letras - Basico - Matutino

Ne de

ingressantes

20
29
30
25
20
39
30
100
30
40
60
60
40
43
111
50
40
90
79
99
30
38
20
60
100
58
426
61
90
89
40
59
100
120
50
30
61
422

Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Bioldgicas - Integral 60

Taxa de
Evasdo
real

40,0%
37,9%
43,3%
36,0%
50,0%
35,9%
33,3%
50,0%
36,7%
35,0%
43,3%
46,7%
35,0%
37,2%
351%
36,0%
30,0%
42,2%
36,7%
32,3%
333%
28,9%
20,0%
26,7%
24,0%
36.2%
32,9%
19,7%
16,7%
303%
20,0%
322%
24,0%
325%
14,0%
26,7%
14,8%
227%
15,0%

Taxa de
evasdo

esperada

16,4%
18,1%
25,2%
19,1%
33,7%
20,0%
17,7%
34,5%
21,3%
19,8%
29,0%
33,4%
22,0%
24,6%
22,7%
23,8%
18,0%
30,2%
25,3%
21,3%
22,5%
18,1%
9,7%
18,2%
157%
29,0%
25,9%
12,8%
10,1%
23,8%
13,6%
26,1%
18,8%
27,3%
8,9%
21,6%
9,8%
17,9%
10,2%

Homens
(%)

65%
76%
63%
80%
85%
51%
87%
75%
27%
88%
52%
78%
38%
63%
57%
74%
43%
72%
68%
79%
63%
68%
15%

39%
71%
52%
90%
78%
67%
63%
36%
78%
32%
66%
13%
92%
35%
42%

Pais com
ensino
superior

completo (%)

70%
76%
48%
60%
72%
64%
66%
40%
60%
62%
56%
40%
4%
52%
55%
55%
74%
51%
0%
54%
63%
71%
65%
55%
69%
47%
42%
77%
78%
47%
65%
40%
68%
50%
84%
55%
72%
59%
73%

Média
de
Idade

22,9
20,6
23,1
20,3
25,4
19,1
21,7
25,9
26,5
19,3
24,4
27,5
25,3
20,6
25,9
21,6
19,5
30,1
25,3
21,8
22,8
18,9
19,1
21,0
20,5
24,6
25,5
21,2
19,4
23,8
19,0
222
23,1
26,7
18,7
20,7
18,8
21,5
19,2

Média de

renda fam. concorréncia
per capita

2.9
2,2
14
1.7
2,6
18
2,5
L7
2,2
1.9
16
16
2,0
1.7
2,5
1.7
2,1
3,7
21
2.2
2,2
1.7
2,5
1,5
2,5
1,2
2,0
2,5
3,0
18
L6
14
2,7
22
31
14
2,6
2,0
24

Ampla

(%)

60%
76%
530%
72%
65%
64%
50%
43%
40%
70%
47%
27%
33%
63%
4%
50%
8%
41%
48%
63%
63%
74%
60%
a47%
536%
28%
40%
57%
37%
44%
60%
47%
6%
38%
92%
50%
62%
49%
58%

Média da Nota
de entrada
(FUVEST)

360
455

423
457

600
351
474

411
374
516
332
336
396
434
569
330
496
431

349
426
358
333
483
590
637
473
321
336
344
456
658
361
673

620

Meédia da
Nota de
entrada

(si5u)

691
736
678
713
732
707
676
679
680
694
693
648
669
669
681
665
689
665
667
715
NA
717
742
673
685
663
664
747
719
672
688
658
686
651
769
640
796
677
696

Efeito do curso
(diferencga entre
evasdo esperada

e real)

23,6
19,8
18,1
16,9
16,3
159
15,6
15,5
15,4
15,2
14,3
13,3
13,0
12,7
12,4
122
12,0
12,0
11,4
11,0
10,9
10,8
10,3
8,4
83
7.2
7,0
6,9
6,6
6,5
6,4
6,1
22
52
5,1
51
50
4,9
4,8



Pais com Média da Efeito do curso

= Taxade Taxade ] Média Médiade Ampla Meédia da Nota :
Unidade ! Htda Evasdo evaséo Holuns ensw!o de rendafam. concorréncia deentrada fotade (dlfe:enga Entre
ingressantes o Adparath (%) superior ke percanih (%) (FUVEST) entrada evasdo esperada
completo (%) (SIsU) e real)
IME Bacharelado em Estatistica 40 22,5% 18,1% 75% 62% 21,7 23 53% 504 733 4.4
IcMC Bacharelado em Estatistica 39 28,2% 23,9% 74% 53% 2,1 18 69% 404 712 43
FFLCH Histéria - Noturno 137 27.7% 23,6% 68% 49% 24,6 23 45% 541 683 42
a Bacharelado e Licenciatura em Quimica - Noturno 60 26,7% 22,8% 75% 54% 21,8 1,7 53% 485 701 3,8
FEARP Economia 44 18,2% 15,0% 75% 63% 19,6 1.8 59% 533 715 32
EP Engenharia Quimica (quadrimestral) 60 11,7% 8,5% 67% 78% 18,8 2,6 62% 646 781 31
FSP Bacharelado em Satde Plblica 40 32,5% 29,5% 30% 53% 27,2 22 45% 394 688 3,0
FEA Economia - Noturno 91 18,7% 15,9% 77% 69% 22,2 31 58% 632 718 28
1B Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Biolégicas - Noturno 61 18,0% 15,3% 52% 58% 21,9 2,5 56% 587 691 2,8
FFLCH Histéria - Vespertino 130 16,9% 14,7% 55% 59% 20,8 23 55% 569 681 2,2
FZEA Engenharia de Biossistemas 43 25,6% 23,6% 77% 67% 19,5 1,6 60% 347 690 2,0
EP Engenharia de Petrdleo - Santos 46 13,0% 11,2% 52% 80% 18,9 2.8 96% 577 733 18
FZEA Engenharia de Alimentos - Noturno 47 25,5% 24,0% 40% 66% 19,7 16 60% 361 687 16
EEL Engenharia Quimica - Diurno 80 18,8% 17,2% 48% 68% 18,6 2,0 70% 509 717 16
FEA Administracdo - Noturno 108 17.6% 16,1% 74% 71% 22,1 2,7 59% 582 697 15
EACH Bacharelado em Gestdo Ambiental - Matutino 60 25,0% 23,7% 38% 57% 21,9 16 55% 386 689 13
EP Engenharia Ambiental 53 10,9% 9,9% 73% 85% 19,2 31 95% 640 777 1,0
FCF Farmécia-Bioquimica - Integral 76 11,8% 10,9% 38% 76% 19,0 24 62% 612 687 1,0
1asc Bacharelado em Quimica 60 16,7% 15,8% 57% 63% 18,7 17 57% 425 704 09
FFLCH Geografia - Diurno 80 16,3% 15,5% 51% 60% 20,6 2,1 53% 515 669 0,7
ECA Artes Cénicas - Bacharelado e Licenciatura 30 10,0% 9,3% 33% 70% 20,1 2,6 67% 636 NA 0,7
EESC Engenharia Aeronautica 40 10,0% 9,3% 95% 73% 19,1 25 63% 651 NA 0,7
EEL Engenharia Bioquimica 40 15,0% 14,4% 35% 68% 19,0 1,8 65% 441 696 0,6
ECA Publicidade e Propaganda - Matutino 20 15,0% 14,4% 65% 74% 18,9 2,2 60% 582 753 0,6
EP Engenharia de Produgdo 77 10,4% 9,9% 83% 82% 19,2 31 65% 669 794 05
FAU Design 40 12,5% 12,2% 50% 7% 20,2 1,8 63% 628 21 03
EP Engenharia Mecénica 69 10,1% 9,8% 93% 87% 19,1 28 62% 668 803 03
FSP Nutrigdo - Matutino 40 12,5% 12,2% 25% 68% 20,6 21 55% 563 668 03
EP Engenharia Elétrica 188 10,1% 10,0% 90% 78% 19,0 2,7 65% 631 767 01
FFCLRP Bacharelado em Biblioteconomia e Ciéncias da Informacao 33 33,3% 33,4% 52% 27% 25,4 11 12% 316 639 0,0
FM Fisioterapia 26 11,5% 11,6% 42% 73% 20,7 19 50% 560 669 0,1
IRI Bacharelado em Relagdes Internacionais - Noturno 30 10,0% 10,3% 63% 63% 20,2 21 50% 638 722 0.3
FFCLRP Bacharelado e Licenciatura em Ciéncias Bioldgicas 40 12,5% 13,0% 50% 60% 18,7 22 60% 542 668 0,5
EESC Engenharia Elétrica (Sistemas de Energia e Automac#o) 50 14,0% 14,5% 92% 88% 18,7 237 84% 557 721 0,5
FZEA Zootecnia 35 20,0% 20,5% 43% 63% 20,6 14 54% 362 637 0,5
EESC Engenharia Mecanica 48 10,4% 11,1% 96% 73% 18,8 25 73% 604 708 0,6
ESALQ Bacharelado em Ciéncias dos Alimentos 40 25,0% 25,7% 23% 59% 21,3 2,0 50% 340 657 -0,7
FCF Farmacia-Bioquimica - Noturno 74 12,2% 13,0% 34% 64% 210 20 64% 543 683 -0.8
FAU Arquitetura e Urbanismo 150 7.3% 8,2% 34% 79% 19,2 28 62% 670 736 -0,8
EACH Bacharelado em Biotecnologia 60 16,7% 17,5% 48% 68% 203 2,2 63% 517 709 0,8
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EP Engenharia Naval 45 11,1% 12,0% 76% 80% 19,6 24 71% 621 761 -0,9
EEL Engenharia de Materiais 40 20,0% 20,9% 75% 72% 20;2 2,0 60% 399 681 -0,9
IF Bacharelado em Fisica - Diurno 60 117% 12,6% 75% 75% 18,6 2,5 65% 572 748 -1,0
EESC Engenharia de Produgdo 50 10,0% 11,1% 76% 86% 19,3 2,8 70% 587 716 -1,1
FZEA Engenharia de Alimentos - Diurno 49 16,3% 17,5% 33% 63% 19,0 18 61% 412 692 e
ICMC Bacharelado em Sistemas de Informacdo 50 22,0% 23,2% 86% 65% 22,1 16 58% 395 702 -1,2
IME IMatemdtica - Licenciatura - Diurno 50 18,0% 19,4% 58% 60% 21,8 2,2 58% 449 682 -14
FFCLRP Licenciatura em Quimica 39 25,6% 27,0% 56% 32% 20,8 11 31% 280 656 -1,4
EP Engenharia Civil 135 8,9% 10,4% 77% 72% 19,1 2,5 67% 625 774 -1,5
FFCLRP Pedagogia 45 22.2% 23,8% 18% 44% 22,7 15 47% 405 626 -1,6
FM Fonoaudiologia 23 13,0% 14,9% 13% 52% 20,4 16 78% 449 NA -1,8
ECA Bacharelado em Relages Publicas - Noturno 30 10,0% 11,8% 33% 67% 19,3 2,1 57% 501 748 -1,8
EESC Engenharia Elétrica (Eletrénica) 50 10,0% 11,8% 80% 74% 19,5 21 64% 567 768 -1,8
EACH Bacharelado em Sistemas de Informacéo - Matutino 61 18,0% 20,2% 80% 71% 20,7 23 66% 492 676 -2,2
EEL Engenharia Ambiental 37 21,6% 239% 54% 53% 19,3 16 62% 329 672 =22
FMRP Fisioterapia 41 9,8% 12,2% 27% 71% 19,2 15 54% 486 671 24
ESALQ Engenharia Florestal 39 15,4% 18,0% 59% 56% 19,2 1,8 64% 418 659 -2,6
ECA Curso Superior do Audiovisual 35 8,6% 11,2% 49% 71% 20,0 24 54% 676 756 -2,6
EACH Bacharelado em Gestdo Ambiental - Noturno 60 26,7% 29,3% 42% a47% 24,9 15 52% 336 683 =27
ESALQ Ciéncias Econémicas 40 12,5% 15,3% 68% 73% 20,5 2:3 63% 499 706 -2.8
FE Pedagogia - Vespertino 60 20,0% 22,8% 12% 61% 234 23 53% 472 659 -2,8
(s} Bacharelado e Licenciatura em Quimica - Integral 59 8,5% 11,3% 64% 81% 18,9 2:2 61% 569 713 -2.8
FOB Medicina - USP/Bauru 60 8,3% 11,2% 55% 75% 20,7 2,2 45% 724 776 -2,8
EACH Curso de Graduagdo em Gerontologia 50 28,0% 30,9% 16% 49% 26,4 16 40% 344 598 -2,9
EACH Marketing - Noturno 60 16,7% 19,5% 62% 51% 21,7 15 48% 435 702 -2,9
FFCLRP Bacharelado em Quimica 60 13.3% 16,3% 55% 48% 18,7 1,6 58% 432 674 -3,0
FEA Bacharelado em Ciéncias Atuariais 49 14,3% 17.4% 90% 69% 22,0 2,1 55% 546 692 -3.1
IcMC Bacharelado em Ciéncias de Computagdo 99 12,1% 15,3% 83% 78% 19,2 23 64% 508 756 3.1
FCFRP Farmacia-Bioquimica - Integral 79 10,1% 13,4% 29% 74% 18,9 19 63% 530 691 =32
FMVZ Medicina Veterinaria 80 7.5% 10,8% 34% 75% 19,8 2,3 63% 608 704 =33
EACH Bacharelado em Sistemas de Informagdo - Noturno 120 18.3% 21,8% 91% 61% 20,0 19 60% 433 699 -3,5
ECA Turismo 30 16,7% 20,1% 33% 50% 22,2 I 47% 406 662 -35
EP Engenharia de Computaco (quadrimestral) 40 5,0% 8,6% 93% 90% 19,5 2,8 63% 688 778 -3,6
FDRP Direito 99 9,1% 12,8% 51% 68% 19,5 2.5 62% 634 717 =37
FiM Terapia Ocupacional 25 12,0% 15,7% 16% 64% 21,4 21 60% 474 664 =37
ICB Bacharelado em Ciéncias Biomédicas 40 7.5% 11,2% 48% 74% 19,3 2,0 58% 623 711 3,7
EERP Bacharelado em Enfermagem 76 14,5% 18,3% 17% 55% 19,9 14 49% 376 648 -3,8
FM Medicina - USP/S3o Paulo 175 2,9% 6,8% 63% 79% 21,2 28 53% 788 807 -3,9
EESC Engenharia Ambiental 40 12,5% 16,5% 35% 62% 18,7 2,3 48% 430 702 4,0
EESC/ ICMC Engenharia de Computagdo 50 8,0% 12,0% 92% 74% 19,4 21 60% 573 755 4,0
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Bacharelado em Téxtil e Moda
FEARP Ciéncias Contabeis 45 13,3% 17,7% 64% 64% 21,5 1.8 64% 470 679 4.4
EACH Bacharelado em Lazer e Turismo - Vespertino 60 20,0% 24,4% 23% 54% 21,1 17 47% 342 659 -4,4
EACH Gestdo de Politicas Publicas - Matutino 60 13,3% 17,9% 42% 67% 19,8 1.8 55% 471 671 -4,6
ECA Editoragdo 15 6,7% 11,2% 27% 60% 20,1 19 40% 563 710 -4,6
IRI Bacharelado em Relag8es Internacionais - Diurno 30 3,3% 8,0% 47% 80% 18,7 25 60% 687 730 -4,7
IGc Licenciatura em Geociéncias e Educagdo Ambiental 40 37.5% 42,4% 65% 58% 29,2 21 48% 359 638 -4,9
EEL Engenharia Quimica - Noturno 82 12,2% 17,2% 65% 66% 19,0 2,0 68% 480 706 -5,0
FD Direito - Matutino 226 5,3% 10,4% 53% 82% 19,5 30 61% 675 721 5,1
ECA Biblioteconomia - Noturno 20 20,0% 25,1% 40% 25% 27,8 14 30% 432 663 -5,1
EACH Marketing - Matutino 60 10,0% 15,2% 45% 70% 20,0 2,2 60% 461 713 -5,2
ESALQ Bacharelado em Administragao 39 12,8% 18,1% 62% 69% 20,1 2,0 64% 422 695 -5,2
FFCLRP Bacharelado; Psicélogo 40 5,0% 10,3% 30% 78% 19,6 2,2 60% 613 693 -5,3
P Bacharelado; Licenciatura; Psicdlogo 70 8,6% 14,0% 46% 72% 21,2 2,5 57% 660 718 -5,5
FMRP Medicina - USP/Ribeirdo Preto 100 1,0% 6,5% 64% 69% 20,6 23 61% 779 787 -5,5
ECA Artes Visuais - Licenciatura e Bacharelado 30 6,7% 12,3% 27% 83% 23,6 31 63% 629 NA -5.7
EEL Engenharia Fisica 36 11,1% 16,8% 78% 86% 19,0 19 86% 447 746 5,7
EP Engenharia de Minas 40 5,0% 10,8% 78% 93% 19,5 2,6 95% 623 741 -5,8
FD Direito - Noturno 235 9,4% 15,4% 60% 66% 23,0 3,0 56% 624 716 -6,0
EERP Bacharelado e Licenciatura em Enfermagem 48 12,5% 18,6% 23% 42% 20,4 1.3 44% 386 620 -6,1
ESALQ Engenharia Agrondmica 199 10,1% 16,3% 70% 68% 19,3 2,2 63% 458 713 -6,2
FO Odontologia - Integral 82 6,1% 12,5% 28% 78% 19,8 21 63% 530 717 -6,4
FMRP Bacharelado em Ciéncias Biomédicas 25 4,0% 10,4% 24% 64% 19,2 2,0 64% 554 697 -6,4
FMRP Terapia Ocupacional 19 10,5% 17,0% 16% 32% 21,1 1.2 58% 418 682 -6,5
FEARP Economia Empresarial e Controladoria 70 10,0% 16,5% 69% 57% 19,6 21 57% 473 685 -6,5
EE Enfermagem 79 8,9% 15,8% 20% 56% 21,1 15 44% 478 672 -6,9
EEFE Educacio Fisica e Esporte 98 14,3% 21,7% 81% 66% 21,7 23 60% 461 654 -7.4
ECA Licenciatura em Musica 1T 9,1% 16,6% 73% 82% 24,6 1.8 64% 584 NA 7,5
ECA Biblioteconomia - Matutino 20 15,0% 22,7% 20% 53% 24,1 1.3 40% 437 685 -2
EESC Engenharia Mecatrénica 49 4,1% 11,9% 84% 84% 19,1 22 71% 570 728 -7.8
EACH Bacharelado em Educacgdo Fisica e Salide 58 19,0% 27,0% 69% 67% 21,9 1,6 48% 318 669 -8,0
FEA Administracio - Diurno 100 5,0% 13,0% 66% 83% 20,2 2:7 62% 613 701 -8,0
FEA Ciéncias Contabeis - Diurno 50 6,0% 14,1% 64% 73% 19,8 24 58% 568 683 -8,1
ECA Bacharelado em Jornalismo - Matutino 30 0.0% 8,6% 47% 67% 19,0 2,6 57% 659 729 -8,6
ECA Bacharelado em Jornalismo - Noturno 30 6,7% 15,7% 43% 79% 20,2 2,2 60% 619 717 -9,0
FFCLRP Musica - Bacharelado e Licenciatura 30 6,7% 15,7% 63% 53% 20,9 14 60% 495 NA =09
1AU Arquitetura e Urbanismo 46 2,2% 11,3% 30% 76% 19,3 2,2 59% 624 708 9,1
ESALQ Bacharelado em Gestio Ambiental 40 15,0% 24,2% 35% 56% 21,2 18 63% 340 666 -9,2
FZEA Medicina Veterinaria 60 5,0% 14,3% 30% 64% 19,5 2,2 63% 536 703 -9,3




Pais com Média da Efeito do curso

Takade Taxade . Média Médiade Ampla Média da Nota ’
NE de i = Homens ensino Lz Nota de (diferenga entre
) Evasdo evasdo . de rendafam. concorréncia deentrada i
ingressantes (%) superior ; % entrada evasdo esperada

real esperada cormiabol(%) Idade per capita (%) (FUVEST) (SisU) o reall
EESC Engenharia Civil 60 3,3% 12,7% 80% 70% 18,8 23 78% 544 NA -9,3
ECA Bacharelado em Musica 38 5.3% 14,8% 66% 55% 22,1 21 47% 545 NA 9,6
FEARP Administragdo - Diurno 59 5,1% 14,9% 69% 73% 19,5 26 63% 503 685 -9,8
EEL Engenharia de Produgo 38 13,2% 23,1% 79% 86% 19,6 19 76% 454 712 -9,9
FFCLRP Bacharelado em Matematica Aplicada a Negdcios 45 13.3% 23,4% 71% 45% 21,1 13 49% 405 652 -10,1
FOB Fonoaudiologia 38 10,5% 20,7% 5% 56% 19,8 14 58% 379 661 -10,2
FEARP Administragdo - Noturno 45 8,9% 19,1% 67% 59% 21,0 1,7 62% 462 684 -10,2
FMRP Bacharelado em Informatica Biomédica 38 13,2% 23,8% 68% 59% 20,4 1.3 58% 365 659 -10,7
ESALQ Licenciatura e Bacharelado em Ciéncias Bioldgicas 30 6,7% 17,9% 57% 52% 19,8 1,8 57% 488 676 -11,2
FOB Odontologia 48 4,2% 15,8% 38% 70% 19.4 19 54% 511 689 -11,6
ECA Publicidade e Propaganda - Noturno 30 3,3% 15,2% 60% 62% 19,6 2,0 63% 525 752 -11,9
1Ge Geolclg_ia 50 10,0% 12,0% 56% 62% 21,1 16 54% 450 671 -12,0
EESC Engenharia de Materiais e Manufatura 50 2,0% 14,8% 68% 76% 19,6 2,1 72% 499 708 -12.8
FMRP Nutrigdo e Metabolismo 29 0,0% 12,9% 34% 2% 19,5 18 62% 507 687 -12,9
FO Odontologia - Noturno 50 6,0% 19,5% 30% 50% 22,0 19 62% 463 729 -13,5
FORP Odontologia 80 3,8% 17,6% 49% 58% 20,5 1,6 51% 499 701 -13,9
EEFERP Educacéo Fisica e Esporte - Bacharelado 59 5,1% 20,3% 80% 54% 19,7 16 59% 404 648 -15,2

Fonte: Elaboragao propria, com o resultado do modelo logistico descrito na Figura 27



4.4.4 Resultados agrupados por drea de conhecimento, cidade e periodo

A Figura 31 agrega os resultados da Figura 30 (todos os cursos) por trés caracteristicas
dos cursos: area do conhecimento, cidade e periodo. A area do conhecimento segue a
classificagdo de acordo com o Manual da Fuvest de 2018: Ciéncias Biologicas, Exatas e
Humanidades. A agregacdo separa os cursos de engenharia dos outros cursos de exatas e os
cursos de medicina dos outros cursos de ciéncias biologicas. A agregacdo por cidade
considera as oito cidades em que se situam as unidades e cursos. E por fim, a agregacao por
periodo separa os cursos em Diurno, Integral, Matutino, Noturno e Vespertino.

As trés tabelas da Figura 31 ordenam os grupos de acordo com a taxa de evasdo
esperada de forma decrescente. A ultima coluna compara a evasdo real e a evasdo esperada.
Valores positivos indicam que a evasao daquele grupo foi superior ao que era esperado apenas
pela composi¢ao do corpo discente segundo suas caracteristicas socioecondmicas.

Os resultados reforcam os achados da secdo 4.4.3: Area de Conhecimento: os cursos
de exatas (exc. engenharias) tém o corpo discente mais propenso a evasdo (taxa de evasdo
prevista) 21,8% e ainda assim, a evasdo real é maior (27,0%). E o grupo com maior diferenga
entre evasdo real e predita, confirmando a impressdao que hé fatores destes cursos que
aumentam a probabilidade de evasdo. Os cursos de medicina e outros de ciéncia biologicas
sdo os que t€ém maior efeito negativo (a evasdo real ¢ menor do que a evasdo prevista), sendo
que ja tém um corpo discente favoravel a permanéncia. Cursos de engenharia também tém um
corpo discente pouco propenso a evasdo, e a evasdo real ¢ ainda mais baixa. E acertada a
decisdo de trata-los de forma separada dos demais cursos de exatas. Cidades: resultados
mostram indicios de que os campi no interior diminuem a probabilidade de evasdo. A capital
tem a maior evasao real, embora o seu corpo discente ndo seja especialmente propenso a
evadir. A exce¢dio de Santos, que tem apenas um curso oferecido, todas as outras cidades tém
um efeito menor do que a capital na probabilidade de evadir, controlando pelos atributos dos
alunos. Periodos: os cursos noturnos e vespertinos concentram alunos com maior
probabilidade de evadir, e suas taxas de evasdo sdo mais altas que as preditas. No outro
extremo, cursos integrais concentram alunos com menor propensao a evasido e as evasoes

reais so menores que as previstas.



Figura 31 — Comparagdo entre evasdo real e evasao estimada de acordo com a composi¢do do corpo discente dos
cursos agregados por area de conhecimento, cidade de localizagéo e periodo de oferecimento
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Area de Conhecimento - Evasdo evasdo . renda fam. concorréncia de entrada .
ingressantes (%) superior e entrada evasdo real e
real esperada per capita (%) (FUVEST)
completo (%) esperada)
Exatas (exc. Engenharias) 1.872 27,0% 21,8% 23
Humanidades 4736 19,1% 18,4% 52% 60% 22,2 23 53% 532 689 0,8l
Ciéncias bioldgicas (exc. Medicina) 2.247 12,5% 16,7% 40% 62% 20,5 1,9 57% 490 681
Exatas (Engenharias) 1.845 11,8% 13,2% 74% 75% 19,1 2,4 69% 568 732 f‘
Ciéncias bioldgicas (Medicina) 335 3,3% 7,5% 62% 74% 21,0 25 54% 776 790 [
Usp | 11.035 17,4% 17,4% 57% 63% 21,2 2,2 57% 524 694 I 0,0,

2 A média de renda considera apenas os 10.789 alunos para qual ha informaggo
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real CEVEELE]

Pirassununga 17,5% 19,5%

Lorena 353 15,9% 18,6% 60% 67% 19,1 1,9 69% 450 705 B ]
Piracicaba 427 12,6% 18,2% 59% 64% 19,9 2,1 62% 436 690 l:-
Sdo Paulo 7.476 19,3% 17,7% 56% 63% 21,9 23 55% 543 694 1,601
Ribeirdio Preto 1.356 11,4% 16,6% 50% 58% 20,1 1,8 56% 489 682 -]
s3o Carlos 997 15,7% 15,4% 74% 70% 19,5 2,1 66% 515 716 0,3)
Bauru 146 7,5% 15.2% 36% 65% 20,0 19 51% 558 723 [— |
Santos? 46 13,0% 11,2% 52% 80% 18,9 2,8 96% 577 733 1,801
UsP 11.035 17,4% 17,4% 57% 63% 21,2 22 57% 524 694 | 0,0]

! Santos tem apenas o curso de Engenharia de Petréleo da Escola Politécnica

Taxa de Taxa de £ l:om Média Média de Ampla Média da Nota TR Efellto Sopende
> N2 de = i Homens ensino o Nota de (diferenga entre
Periodo (i s Evasdo evasdo (%) superior de  rendafam. concorréncia de entrada e evasio esperada e
g real esperada & P! Idade per capita’ (%) (FUVEST) P!
completo (%) (sisu)
Noturno 3.689 24,9% 22,2% 59% 53% 23,2 21 51% 479 683 2,7ﬂ
Vespertino 519 24,3% 21,3% 40% 56% 22,8 2,1 51% 489 666 3,08
Diurno 1.440 16,3% 16,5% 64% 66% 20,6 2,2 59% 519 698 -0,1
Matutino 1.094 15,7% 15,9% 41% 65% 20,7 22 54% 531 692 —0,1
Integral 4293 10,9% 13,5% 59% 71% 19,6 23 63% 563 713 !
usp | 1m035  174% | 174%  s69% 63% 21,2 22 57% 524 694 | 0,0

Fonte: Elaboragao propria com resultados do modelo logistico descrito na Figura 27

4.5 Conclusoes do capitulo

Neste capitulo, foi demonstrado que a manifestacdo da evasdo na USP ¢ bastante
variada entre as unidades e cursos de graduacgdo (4.1), que existe associagdo negativa entre
evasdo e a seletividade do curso (4.2), e que a composi¢cdo do corpo discente é bastante
heterogénea entre os cursos quando consideradas distribuicdes de género, idade e atributos
socioeconomicos (4.3). Como a evasdo ¢ influenciada pela combinacdo e interacao de
caracteristicas individuais com fatores institucionais, ¢ necessario tentar separar os efeitos de
cada contribui¢do. Portanto, este capitulo buscou identificar o efeito de cada um dos 172
cursos da USP oferecidos a coorte de 2018 no fendmeno da evasdo, através do controle das
caracteristicas individuais (4.4). A Figura 30 apresenta os resultados de todos os cursos. O
objetivo principal, ¢ a busca pela mensuragdo de forma separada entre efeitos institucionais e
efeitos individuais. Essa separacdo ¢ mais Util para a avaliacdo e formulagdo de politicas
publicas que busquem reduzir indicadores de evasio universitiria. E relevante conhecer
como: 1) caracteristicas socioecondmicas individuais influenciam a evasdo; ii) fatores

relacionados a institui¢ao/curso influenciam na evasao.



Além dos valores previstos para cada um dos cursos, os achados mostram que cursos
de exatas (excluindo as engenharias) favorecem a evasdo; cursos nos campi do interior
diminuem a chance de evadir, e os cursos noturnos e vespertinos aumentam a probabilidade.

No capitulo 5, o objetivo ¢ apontar com mais clareza qual ¢ o efeito dos atributos
individuais na evasdo. O capitulo 3 mostrou que existe correlagdo entre a evasao e diferentes
caracteristicas do individuo. O capitulo 4 revelou que os cursos tém diferentes perfis de aluno,
e que tém seu proprio impacto na evasdo. A seguir, o objetivo ¢ mensurar ¢ demonstrar o
efeito do perfil econdmico na evasao, sabendo que ela também depende do curso frequentado

pelo aluno.



5 ANALISE MULTIVARIADA DA EVASAO

O capitulo tem dois objetivos principais: 1) identificar como os atributos individuais
descritos no capitulo influenciam combinadamente na probabilidade de evasdo da coorte
analisada, sabendo que os cursos também importam (capitulo 4); ii) mensurar efeitos de

variaveis relacionadas a integracdo do aluno a universidade.

5.1 A relacio entre evasiao e atributos individuais combinados

No capitulo 4, os atributos individuais foram descritos e relacionados com a evasao.
Verificou-se que ha correlacao de algumas varidveis com a evasdo: a evasao € maior entre os
homens; aumenta com a idade; estd correlacionada negativamente com a habilidade prévia
dos alunos / nota no processo seletivo; estd correlacionada negativamente com a maior
escolaridade dos pais; é maior entre os candidatos PPI ¢ EP. Para a renda familiar per capita,
nao ha uma relagdo clara, embora existam indicios de que a associagdo depende também da
faixa etaria. No capitulo 5, foi mostrado que os cursos também estdo associados a diferentes
probabilidades de evasdo. Neste capitulo, o objetivo é combinar este conjunto de variaveis,
tratando a evasio como um fendmeno multivariado, e indicar o efeito das varidveis

separadamente.

5.2 Sobreposicao das variaveis socioecondomicas

Antes da definicao dos modelos e calculos da associacao entre evasao e os atributos
individuais, ¢ relevante destacar como as variaveis socioeconOmicas (renda familiar per
capita, escolaridade dos pais e modalidade de ingresso) se sobrepdem. O grafico da Figura 32
apresenta a quantidade de ingressantes divididos de acordo com estes atributos. A renda foi
classificada em trés tercis (1° tercil: entre 0 e 0,99 SM, 2° tercil: entre 1SM até 2,11 SM per
capita; 3° tercil: acima de 2,11 SM). A escolaridade dos pais (Inferior a EM completo; EM
completo e ES completo) e a modalidade de ingresso (AC; EP e PPI) estdo representadas de
acordo com as defini¢des ja apresentadas anteriormente.

Assim, existem 27 subgrupos possiveis. A visualizagdo deixa claro que as vantagens
se sobrepdem: no grupo com maior renda per capita, a imensa maioria (2.735 ou 76,9%) € de
alunos AC com ao menos um responsavel com ES completo. No 2° tercil de renda, também
ha discrepancia: a maioria ¢ de alunos AC (58,9%, contra 28,4% EP e 12,7% de PPI), e os
alunos AC tém propor¢do maior de ao menos um responsavel com ES completo (77,4%; o
indice ¢ 59,6% para EP e apenas 45,6% para PPI). O tercil de renda mais baixa € o unico em

que a quantidade de alunos ¢ semelhante por modalidade de ingresso. No entanto, a



desigualdade de nivel de escolaridade dos pais permanece (AC: 58,7% no nivel mais alto; EP:
31,7%; PPI: 20,0%).

Como existe grande correlagdo entre as varidveis socioecondmicas, a secao seguinte
apresenta os modelos atentando-se para a possivel multicolinearidade envolvendo as varidveis

socioecondmicas.

Figura 32 — Quantidade de alunos por tercil de renda familiar per capita, nivel de escolaridade dos pais e
modalidade de ingresso
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5.3 Definicao e resultados dos modelos logisticos

A partir das consideracdes apresentadas em 5.2, esta secdo apresenta os resultados de 4
diferentes modelos. Nos trés primeiros, as varidveis explicativas sdao: género, idade, nota de
entrada interagindo com o processo seletivo e uma das variaveis socioecondmicas (modelo 1:
renda familiar per capita; modelo 2: nivel de escolaridade dos pais; 3: modalidade de
ingresso). O quarto modelo é composto por todas as varidveis.

O curso de cada aluno esta no modelo como variavel de controle. Da mesma forma
que no capitulo 4, o efeito do curso foi controlado pelos atributos individuais, aqui o efeito
das varidveis individuais ¢ controlado pelo curso. Nestes modelos, estio desconsiderados os
casos em que ndo ha dados para alguma das variaveis individuais. Assim, sdo considerados

10.789 casos (97,8% da corte).

Figura 33 — Descrig@o dos modelos de regresséo logistica

Modelo 1:
logit(Evasio) = a + 1 x Género + B2 x Idade
B3 x Nota de entrada +f4 x Processo seletivo +
B5 x Renda familiar per capita +
B6 x (Nota de entrada x Processo seletivo)
B7 x Curso

Modelo 2:
logit(Evasdo) = a + B1 x Género + B2 x Idade
B3 x Nota de entrada + 4 x Processo seletivo +
B5 x Escolaridade dos pais +
B6 x (Nota de entrada x Processo seletivo)
7 x Curso

Modelo 3:
logit(Evasdo) = a + f1 x Género + B2 x Idade
B3 x Nota de entrada + 4 x Processo seletivo +
p5 x Modalidade de ingresso +
B6 x (Nota de entrada x Processo seletivo)
B7 x Curso

Modelo4:
logit(Evasdo) = a + f1 x Género + 2 x Idade
B3 x Nota de entrada + 4 x Processo seletivo +
B5 x Renda fam.per capita + 6 x Processo seletivo +
B7 x Modalidade de ingresso +
B8 x (Nota de entrada x Processo seletivo)
B9 x Curso



Tabela 21 — Resultado dos modelos de regressdo logistica

WVanavel dependente

Evaséo (controlando pelos cursos)

(1) (2) (3) (4)

generoM 03667 0.3707 03707 0367
(0.064) (0.064) (0.064) (0.064)

idade ae50" 0053 p0syT 0053
(0.004) (0.005) (0.004) (0.005)

nota -0.0027 -00027 -0.0027 -0.0027
(0.0004) (0.0004) (0.0005) (0.0005)

processoSISU 1.842° 1734 1746 1858
(0979) (0989) (1.009) (1.009)

renda_fam_per capita 0.043™ 0.039"
(0.016) (0.016)

nivel escolaridade1 - Ensino Médio incompleto -0.082 -0.070
(0.099) (0.099)

nivel_escolaridaded - Ensino Superior completo 0.022 -0.045
(0.069) (0.073)

medalidadeEP 02877 -02627
(0.083) (0.085)

modalidadePPI -0.109 -0.073
(0.099) (0.103)

nota processosisU -0.002  -D.002 -0.002 -0.002
(0.001) (0.001) (0.001) (0.001)
Constant 36897 -3.7847 -3426 -33737
(0637) (0636) (0.654) (0.656)

Observations 10,7689 10,789 10789 10,789

Log Likelihood
Akaike Inf. Crit.

-4,111.861-4 115.086-4,109.150-4 106.010
8,587.721 8,596.171 8,584.301 §,584.020

A Tabela 21 acima apresenta os resultados dos 4 modelos descritos anteriormente. A
leitura dos coeficientes de uma regressdo logistica ndo ¢ intuitiva e os resultados serdo
descritos com maior detalhe para as variaveis em que foi encontrado efeito com significancia
estatistica. A interpretacdo dos coeficientes deve ser a seguinte: valores positivos indicam um
aumento na probabilidade da varidvel dependente, e valores negativos indicam reducao. Os
asteriscos sao utilizados para indicar o nivel de significancia da relacdo entre uma variavel
explicativa e a variavel resposta. A existéncia de asteriscos significa que existe evidéncia
estatistica de que a relagdo observada entre a varidvel explicativa e a varidvel resposta nao
ocorreu por acaso, sendo considerada estatisticamente significativa.’

Nos 4 modelos, os resultados para género, idade e nota sao muito semelhantes.

9 ##% p_valor menor que 0,001; ** p-valor menor que 0,01 € * p-valor menor que 0,05.



Mantidas as demais varidveis constantes: i) o género masculino estd associado a maior
evasdo; 11) o aumento da idade esta relacionado com maior evasao; iii) o aumento da nota de
entrada no processo seletivo esta associado a menor evasdo. Embora estes indicios tivessem
sido apresentados no capitulo 4, os resultados de agora sdo mais robustos, pois h4 o controle
pelas demais varidveis.

Em relacdo as varidveis socioecondmicas, os resultados vdo em outra diregdo.
Mantidas as demais varidveis constantes: 1) os modelos 1 e 4 mostram que ha relagao positiva
entre renda familiar per capita e evasio; ii) os modelos 2 e 4 mostram que ndo ha associagao
estatisticamente significante entre escolaridade dos pais e evasdo; iii) os modelos 3 ¢ 4
mostram que alunos EP evadem menos que alunos AC, diferente do que havia sido
encontrado anteriormente, sem o controle pelas outras variaveis. Entre AC e PPI nao ha
diferenca com significincia estatistica.

Outro achado que merece destaque ¢ que a multicolinearidade entre renda, modalidade
e escolaridade dos pais nao foi um problema: o tamanho e a significancia dos coeficientes
mantiveram-se muito semelhantes entre os modelos 1, 2, 3 e o modelo 4. Portanto, o modelo 4
(que considera todas as variaveis) sera a referéncia para detalhar a relacdo entre as variaveis

relevantes e a evasao.

5.4 Resultado do modelo como Efeito Marginal das variaveis

Uma interpretacdo mais intuitiva de uma regressao logistica ¢ a apresentagdo do efeito
marginal de cada variavel explicativa na varidvel dependente. Para as variaveis continuas, os
efeitos marginais mostram como a probabilidade estimada de ocorréncia do evento de
interesse muda com a mudan¢a de uma unidade da variavel explicativa, mantendo todas as
outras varidveis constantes. A Tabela 22 mostra os resultados do modelo 4 apresentados
através dos efeitos marginais. Os efeitos marginais para os coeficientes da regressao logistica

foram calculados através do pacote “mfx” (FERNIHOUGH, 2019).



Tabela 22 — Resultado do modelo 4 apresentado pelos efeitos marginais

efeito
Variaveis marginal E"‘f, z P IC (95%)
(dF/dx) padrio valor
Lim. Inf. | Lim. Sup.
Género M 0,042 === | 0,007| 5,789| 0,000 0,028 0,057
Idade 0,006 === | 0,001| 10,626| 0,000 0,005 0,007
Nota -0,0003 === | 0,0001| -5,057| 0,000/ -0,0004| -0,0002
Nota:processoSISU -0,0002 0,0002| -1,261| 0,207| -0,0005| 0,0001
processo SISU 0,276 0,170| 1,621| 0,105| -0,058 0,609
Renda fam. per capita 0,005 = 0,002 2,391| 0,017 0,001 0,008
Escolaridade pais: 2 - EM completo| 0,008 0,012| 0,696| 0,487 -0,015 0,031
Escolaridade pais: 3 - ES completo 0,003 0,012 0,239| 0,811 -0,020 0,026
Modalidade EP -0,029 ** 0,009 -3,196| 0,001| -0,048| -0,011
Modalidade PPI -0,008 0,012| -0,715| 0,474|  -0,031 0,015

Fonte: efeitos marginais dos coeficientes da regressdo logistica “modelo 4” obtidos através do pacote “mfx”

Interpretagdo dos resultados (considerando que as demais variaveis se mantém
constantes):

Género: a evasdo de ingressantes do sexo masculino ¢ 4,2p.p superior a do género
feminino. Para o nivel de confianga de 95%, a probabilidade de evasdo do género masculino
esta entre 2,8 e 5,7p.p. superior a do género feminino.

Idade: o aumento de um ano de idade esta associado a 0,6 pontos percentuais de
aumento na probabilidade de evasdo. Com um nivel de confianca de 95%, para cada ano a
mais de idade, a probabilidade de evasdao aumenta entre 0,5 ¢ 0,7 pontos percentuais.

Nota no processo seletivo: O aumento de um ponto na nota estd associado a uma
diminui¢do de 0,03p.p. na probabilidade de evasdao. Devido a interacao entre nota e processo,
a visualizacdo grafica ¢ importante para melhor entendimento. Intervalo de confianga a nivel
95%: para cada ponto a mais, a probabilidade de evasao diminui entre 0,02 ¢ 0,04p.p.

Renda familiar per capita: O aumento de um salario minimo na renda per capita estéa
associado a um aumento de 0,5 pontos percentuais na probabilidade de evasao. Para o nivel de
confianc¢a de 95%, este aumento esta entre 0,1 ¢ 0,8 p.p.

Escolaridade dos pais: ndo ha efeito significativo.

Modalidade: a evasdo de alunos EP ¢ 2,9 pontos percentuais inferior a de alunos AC
(para o nivel de confianca de 95%, este valor esta entre 1,1 e 4,8 p.p.). Nao ha diferenca

significativa para alunos PPIL.



5.5 Visualizacio dos efeitos das variaveis continuas

A seguir, os efeitos marginais das varidveis continuas estdo representados
graficamente na Figura 34 através do pacote sjPlot do R.

Idade: A visualizagdo confirma os resultados do modelo. A idade tem grande
relevancia na predicdo da evasdo dos alunos, mantidas as demais varidveis constantes.
Grandes alteracdes na faixa etdria estdo relacionadas a probabilidades de evasdo muito

diferentes (cerca de 12,5% em um extremo até 75% no outro).

Figura 34 — Representagdo grafica do efeito marginal da idade na probabilidade de evasao.

Efeito da Idade na probabilidade de evaséo - Modelo 4
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Fonte: apresentacdo dos resultados do modelo via pacote sjPlot

Nota de entrada no processo seletivo: A visualizagdo do efeito da nota depende da
interagdo com o processo seletivo. O grafico da Figura 35 a seguir apresenta uma curva para
cada processo. Em ambos, a visualizagdo confirma a relevancia da variavel apontada pelo
modelo. H4 uma reducdo importante da probabilidade de evasdo conforme a nota aumenta.
Para a FUVEST, de um extremo a outro a probabilidade de evasao vai de cerca de 42% até
aproximadamente 12%. Para o SISU (o intervalo real ¢ delimitado pelas linhas tracejadas

azuis



— a menor e a maior nota sdo respectivamente 483 e 860), varia de quase 50% até
aproximadamente 15%.

Um destaque € que o modelo utiliza os cursos como controle. Entdo a relacao nao se
da apenas porque alunos com notas piores entram em cursos menos atrativos. O resultado
indica que considerado o mesmo curso, alunos com notas de entrada piores t€ém maior chance

de evadir.

Figura 35 — Representagao grafica do efeito marginal da nota de entrada na probabilidade de evasdo

Efeito da Nota de entrada na prob. de evasédo - Modelo 4
Interagdo com processo seletivo. Linhas tracejadas indicam a menor e a maior nota do SISU
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Fonte: apresentacdo dos resultados do modelo via pacote sjPlot

Renda familiar per capita: a renda familiar mais alta associada a uma maior evasao ¢
um resultado contra intuitivo, j& percebido no capitulo 4 (antes dos controles) e confirmado
pelo modelo. A visualizagdo, entretanto, mostra que o efeito ndo ¢ tdo importante para o
fenomeno. O erro padrio associado ¢ bastante grande. Embora a evasdo possa ser mais alta
entre aqueles que tém renda muito mais alta que os demais, o efeito (considerando o erro) ¢
insignificante para alunos com renda familiar per capita inferior a 5 salarios minimos, que sao

mais de 90% do corpo discente.



Quanto ao fendmeno inesperado de maior evasdo entre aqueles muito mais ricos,
variaveis omitidas poderiam aumentar sua compreensdo. Uma hipotese ¢ de que sdo alunos ja
com formacao superior e carreira profissional associada a bons rendimentos. Outra ¢ de que
os ingressantes de familias muito ricas podem ter oportunidades alternativas a USP
diferentemente de outros alunos, como o ensino superior no exterior. Dados adicionais
poderiam confirmar ou refutar a hipotese. De toda forma, a quantidade de alunos com renda
muito elevada ¢ pequena e, portanto, essa relacao ¢ pouco importante para a taxa de evasao da

universidade.

Figura 36 — Representagdo grafica do efeito marginal da renda familiar per capita na probabilidade de evasdo.

Efeito da Renda familiar per capita na probabilidade de evaséo - Modelo 4
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5.6 Discussao sobre escolaridade dos pais e modalidade de ingresso

Além do resultado contra intuitivo sobre a renda familiar, que ja se manifestava sem
controlar por outras variaveis, o modelo apontou que nao ha efeito do nivel de escolaridade
dos pais e que alunos EP t€ém menor probabilidade de evadir do que alunos AC. No capitulo 5,
foi mostrado que a média de evasdo era superior entre alunos com pais de menor escolaridade
e entre alunos EP e PPIL. Os resultados do modelo mostram que essas diferengas ndo sao
relevantes quando ha o controle pelas demais variaveis (¢ em um caso, o resultado se inverte —
ser de Escola Publica reduz as chances de evasao).

A hipotese para isso ¢ de que controlando pelo curso e pela nota (género e idade nao
sdo discrepantes entre os grupos socioecondmicos), as diferencas se dissipam. Alunos EP, PPI
e com pais menos escolarizados estdo em sua maioria em cursos menos prestigiados (capitulo
4) e tém nota de entrada menor (Figura 37). Ao controlar por essas variaveis, a diferenca na
evasdo nao depende da modalidade ou da escolaridade dos pais. Ou seja: alunos de cursos
semelhantes e notas de entrada similares t€ém uma probabilidade de evasdao que independe da
escolaridade dos pais e da modalidade de ingresso. Na média, os alunos EP, PPI e com pais de
baixa escolaridade evadem mais porque t€ém notas de entrada/habilidades prévias menores e
estdo em cursos menos atrativos (capitulo 4). Esse achado ¢ relevante para a formulagdo de

politicas publicas que visam minimizar a evasao.



Figura 37 — Distribui¢do da nota de entrada por Modalidade de ingresso e pela Escolaridade dos pais
Distribuicdo da nota de entrada por modalidade de ingresso
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5.7 Incorporando variaveis de interacao com a universidade

Até aqui, os modelos consideraram apenas atributos individuais pré-existentes,
caracteristicas dos alunos anteriores a entrada na graduacdo. Conforme a literatura, a
integracao social e académica e o comprometimento institucional sdo outros determinantes da
evasdao. Sao conceitos dificeis de serem traduzidos em indicadores mensuraveis. Ha diversas
possibilidades de determinar e medir integragdo e comprometimento. Neste trabalho, a
definicdo serd dada pelo que estd disponivel nas bases fornecidas pela pro-reitoria de
graduagao:

1) notas obtidas ao longo do curso;

il) reprovagdo em disciplinas;

iil) trancamento de semestres;



5.7.1 Evasoes antes do inicio das aulas

140 ingressantes (1,26% do total de alunos e 7,3% do total de evasdes) evadiram da
USP logo no primeiro semestre. 133 nao tiveram nenhuma interacdo (ndo se matricularam em
nenhuma disciplina). 7 chegaram a se matricular, mas ndo completaram nenhuma disciplina.
A andlise ndo contemplard estes alunos. Estes ingressantes estiveram contemplados em
analises anteriores'’, mas devido a auséncia de interagdo com a USP ndo podem ser

considerados.

5.7.2 Desempenho académico — nota ponderada e reprovagoes

A média ponderada do aluno reflete seu desempenho académico. Cada disciplina tem
uma quantidade de créditos. O desempenho académico do aluno é ponderado pela quantidade
de créditos de cada disciplina. Em suma, a nota ponderada equivale a soma da multiplicagdo
da nota final pela quantidade de créditos de todas as disciplinas, dividida pela quantidade de
créditos totais cursados. S@o consideradas as disciplinas aprovadas e reprovadas.
Trancamentos de disciplinas ndo tém efeito na nota ponderada.

Os graficos da Figura 38 apresentam a relacdo entre a nota ponderada em cada
semestre e a evasao. A nota ponderada apresentada no eixo x equivale a ponderagao da nota
em todas as disciplinas cursadas até o semestre de referéncia. O eixo y indica se o aluno
evadiu. A representacdo de cada semestre exclui os alunos que encerraram o vinculo antes do
semestre representado pelo grafico (seja por evasao, conclusao ou transferéncia). A Tabela 23
resume a associagao em cada semestre através de regressoes lineares em que a evasdo € a
variavel dependente e a nota ponderada dos alunos com vinculo ativo ¢ a variavel explicativa.
Ambas representagdes mostram que hd uma relagdo clara entre nota ponderada e evasdao. A
relagdo perde for¢ca com o passar dos semestres, o que pode significar duas coisas: 1) o
desempenho ¢ mais importante no inicio do curso; depois disso ele passa importar menos para
o estudante reafirmar seu comprometimento; ii) os alunos com desempenho ruins nos tltimos
semestres representados ainda sdo evasores em potencial — pode ser necessario mais tempo de
observagdo. O 10° semestre (2022/2) foi desconsiderado, pois as notas deste semestre nao

estavam consolidadas.

1% Aqueles para os quais ndo ha dados socioecondmicos também estiveram excluidos das andlises desta segdo.



Relagido entre evasiao e nota ponderada acumulada (todas as disciplinas cursadas):

Figura 38 — Associag@o entre a nota ponderada em cada semestre e a evasdo dos alunos. Nota ponderada
considera todas as disciplinas cursadas até o semestre. '
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Fonte: Elaboragao propria

Tabela 23 — Modelos de regressdo linear (evasdo ~ nota ponderada). Nota ponderada considera todas as
disciplinas cursadas até o semestre

1° Sem. 2° Sem. 3° Sem. 49 Sem. 59 Sem. 6° Sem. 79 Sem. 89 Sem. 9° Sem.
(Intercept) 0,74 *== D80 =k 0,74 #==* (100 s 055 == B 52 = 4% (53¢ 0.43 === 0.34 #=
(0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.01) 0.01) (0.01) (0.01) (0.01)
Nota 20,09 ## 20,10 ##* 20,09 *+* 20,07 #x 20,07 #4= 20,06 #4# 20,06 *** 20,05 #4# 20,04 ##%
ponderada
(0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) 0.00)
N 10878 10871 10496 9858 9620 9239 9132 8827 7905
R2 0.23 0.29 0.23 0.16 0.13 0.12 0.14 0.12 0.09

wak g 0001 % g < 0,00 *pie .05
Fonte: Elaboragao propria

Os graficos da Figura 39 e a Tabela 24 refor¢cam a hipdtese de que as notas menores sao

mais determinantes para a evasao no inicio do curso. Nestes graficos e modelos de regressao, €

" Alunos com vinculo encerrado em um semestre ndo sdo considerados nos proximos.



considerada apenas a nota ponderada de cada semestre (apenas disciplinas cursadas naquele
semestre). No inicio do curso, especialmente nos trés primeiros semestres, notas ponderadas
ruins estdo mais associadas a evasdo do que nos semestres subsequentes. Depois disso, notas
altas continuam a estar associadas a evasao muito baixa (a relagao continua existindo), mas as
notas muito proximas de zero deixam de estar associadas a taxas de evasdo muito elevadas —
nos modelos lineares da Tabela 24 tanto o intercepto, como a inclinagdo diminuem com a
evolucao do curso.

Relacio entre evasio e nota ponderada do semestre (apenas as disciplinas

cursadas no semestre)

Figura 39 — Associagao entre a nota ponderada em cada semestre ¢ a evasdo. Nota ponderada considera
apenas as disciplinas do semestre.
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Fonte: Elaboragdo propria

Tabela 24 — Modelos de regressao linear (evasdo ~ nota ponderada). Nota ponderada considera apenas as
disciplinas cursadas no semestre.'

2O namero de observagdes por semestre € menor do que na Figura 6.11 porque alunos afastados, com
trancamento de semestre ou de todas as disciplinas ndo tém nota ponderada no semestre.



19 Sem. 2° Sem. 39 Sem. 4° Sem. 5¢ Sem. 6° Sem 79 Sem. 8° Sem. 9° Sem.
(Intercept) 0,75 oo 0.6] H (.52 s 0.36 wae 0.40 == 0.36 ** 0.32 [ (), 12 wee
(0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.01) (0.00)
Nota ponderada =0.09 **# =0.07 **% -0.06 #** -0,04 **= =0.05 *** -0.04 -0.04 === 0,02 #*#* =0.02 tx*
(0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00) (0.00)
N 10824 10251 9459 9102 8662 8559 8379 8062 6861
R2 0.23 0.21 0.20 0.14 0.19 0.18 0.17 0.13 0.10

##5 p ¢ 0.001; ** p < 0.01; * p < 0.05.

Fonte: Elaboragao propria

Reprovacao em disciplinas:

Além da nota ponderada, a reprovagdao em disciplinas pode significar dificuldade na
integracdo académica e social dos alunos. Do total de 11.035 alunos, 6.806 (61,7%)
reprovaram ao menos uma disciplina. Entre os 1.921 evadidos, este indice ¢ de 82,3% (1.581
com uma reprovagdo ou mais) e entre os outros 9.114, é de 57,2% (5.213 tém ao menos uma
reprovagdo). A andlise dos alunos por semestre (eixo x representa o numero de disciplinas
reprovadas em cada semestre; eixo y indica a evasdo). As linhas representam a associagao
entre as duas varidveis via regressao linear. A representagdo de cada semestre exclui os alunos
que encerraram o vinculo antes do semestre representado pelo grafico na Figura 40. O padrao
¢ similar ao apresentado ao da nota ponderada. No inicio do curso (especialmente nos trés
primeiros semestres), o nimero de reprovagdes estd muito associado a evasdo. Depois disso, a

relacdo passa a ser menos relevante.

Figura 40 — Associagao entre o numero de reprovagdes no semestre e evasio.
1° Semestre 2° Semestre 3® Semestre 4° Semestre 5% Semestre

{essssssspnn o 100 jesssssnnnne 100 {eessnnsnsns o= 100 seesesnnsss 1.00 |eeessssss =
! - . .
o 0.75 0.75 0.75 075
w
=
L _ _ _ _
© 0.50 0.50 0.50 0.50 1
s
2
K 0.254 0.25 0.25 / 0.25 1
0.00 |esessssss » 0.00 |essssssnsnce 0.00{eessnssnsnss 000 |eeesssssss + = 0.00 |eeessssssss
0 5 10 15 0 5 10 15 0 5 10 15 0 5 10 15 0 5 10 15
Reprovacges Reprovacbes Reprovacdes Reprovacdes Reprovactes
6° Semestre 7° Semestre 8° Semestre 9° Semestre
100 {essssssssssss 100 -{essssssss o 1.00 {sesssssss & & 100 sessssss &
2 : -
075 0.754 0.75 0.75
o
=
i}
© 050 0.50 0.50 0504
=
o
0251 0251 e 0.251 0.251
0.00) {essessssssns 0.0){essssssssssns U_DD-WX‘. . U_DU—A.-..... .
0 5 10 15 0 5 10 15 0 5 10 15 0 5 10 15
Reprovagies Reprovagoes Reprovagoes Reprovagtes




As relacdes entre evasdo e desempenho pode ser resumida dividindo os alunos a cada
semestre em dois grupos: 1) alunos com nota ponderada igual ou superior a 5,0 e 2) alunos
com nota inferior a 5,0. Esta categoria funciona como proxy da nota ponderada e da incidéncia
de reprovagdes, ja que a nota minima para aprovacao na USP ¢ igual a 5,0. A Tabela 25
mostra o nimero de alunos e a taxa de evasao desses dois grupos. Ao longo de todo o periodo,
o desempenho aparece como um importante preditor da evasdo, ja que ela ¢ muito maior entre
os alunos de pior desempenho. No entanto, a diferenca entre os dois grupos diminui

significativamente com o tempo.

Tabela 25 — Evasdo segundo o desempenho dos alunos, divididos em dois grupos

12 semestre 22 semestre 3¢ semestre 42 semestre 52 semestre 62 semestre 72 semestre 82 semestre 9¢ semestre

Desempenho no
semestre Alunos Evasdo|Alunos Evasdo [Alunos Evasdo [Alunos Evasdo |Alunos Evasdo |Alunos Evasdo |Alunos Evasdo [Alunos Evasdo |Alunos Evasdo

Nota ponderada >=5 | 9.275 10% | 8.711 7% 8.062 4% 7.754 3% 8.090 2% 7.998 1% 7.853 1% 7.341 0% 5.928 0%

Nota ponderada<5 | 1.549 56% | 1.540 44% 1.397 35% | 1.348 24% 572 34% 561 31% 526 27% 721 16% 933 9%
Diferenca

(evasdo - p.p.)

46% 37% 31% 22% 33% 30% 27% 15% 9%

5.7.3 Diferenc¢a de desempenho entre os cursos

A divisdo entre alunos com nota ponderada inferior ou superior a 5,0 ¢ muito desigual
entre os cursos. A Tabela 26 mostra o percentual de alunos com nota inferior a 5,0 por area de
conhecimento. A experiéncia académica ¢ totalmente diferente entre os cursos para os
ingressantes. 28% dos alunos ativos de exatas (excluindo as engenharias) terminaram o
semestre com nota inferior a 5.0. Este indice muito superior aos da demais areas pode ser a
razdo pelo maior efeito dos cursos dessa drea na evasdo (5.4.4). Conforme a literatura,
desempenho académico inicial e integracdo académica sao determinantes da evasdo. Um
inicio em que ¢ muito dificil tirar notas boas pode incentivar a evasdo, € isso parece ser a
realidade dos cursos de exatas da USP (excetuando as engenharias), ainda mais em um
cenario em que seus alunos sdo mais propensos a evasdo (se¢do 5.4.4). O Figura 41 mostra
um outro agravante, que ¢ a fortissima relacdo entre a nota de entrada no processo seletivo e a
nota ponderada do primeiro semestre. Notas de entrada mais baixas estao associadas a menor

nota ponderada em todas as areas de conhecimento, mas especialmente nos cursos de exatas.



Tabela 26 — Percentual de alunos com nota ponderada inferior a 5,0 em cada semestre por area de conhecimento

Percentual de alunos com nota ponderada do semestre inferior a 5,0

i\rea

12 Sem 22 Sem 32 Sem 42 Sem 52 Sem 62 Sem 72 Sem 82 Sem 92 Sem 102 Sem

Exatas (exc. Engenharias)

Exatas (Engenharias)

Humanidades

Ciéncias biolégicas (exc. Medicinas)
Ciéncias bioldgicas (Medicina)

28% 32% 27% 30%
19% 20% 24% 26%
11% 12% 12% 11%
8% 7% 6% 6%
1% 2% 2% 1%

14% 15% 13% 17% 22% 28%
6% 5% 5% 8% 15% 17%
7% 7% 7% 10% 16% 19%
3% 2% 3% 4% 5% 7%
1% 1% 0% 1% 2% 2%

UspP
Fonte: Elaboragao propria

14% 15% 15% 15%

7% 7% 6% 9% 14% 16%

Figura 41 — Relagdo entre nota no processo seletivo e nota ponderada no 1° semestre.
Relacdo entre nota no processo seletivo e nota ponderada no 1° semestre

Area de Conhecimento
Ciéncias bioldgicas

= (Ciéncias bioldgicas / Medicina

— Exatas

— Exatas /Engenharias

Humanidades

FUVEST 515U

10.0

75
o
®
L11]
£
L11]
w
2
2 50
1]
=]
o
1]
=]
| =
o
(=R
i
o 251
=z

0.0

250 500 750 250 500 750
MNota de entrada no processo seletivo



5.8 Conclusées do capitulo

A analise multivariada permitiu uma compreensao mais detalhada dos fatores que
influenciam a evasao universitaria, indicando que diferentes variaveis devem ser consideradas
para a melhor compreensdo da evasdo e para a elaboracdo de politicas publicas que visem
reduzi-la. Ao controlar pelas demais variaveis e pelos cursos, confirmou-se que idade e
género foram determinantes importantes para a desisténcia dos alunos (homens evadiram em
maior propor¢ao, assim como alunos fora da faixa etéria tipica de estudantes universitarios.

Com o controle por curso, género e idade, as variaveis socioecondmicas, como renda,
escolaridade dos pais e modalidade de ingresso ndo mostraram-se preditores relevantes da
evasdo. No entanto, elas estdo correlacionadas com outra variavel que se mostrou bastante
relevante: as notas no processo seletivo. Alunos que ingressaram na universidade com notas
mais altas (seja na FUVEST ou no SISU) tiveram muito menos chance de evadir do que seus
colegas com nota mais baixa. Ou seja, estudantes de diferentes contextos socioecondmicos
tém, em média, a mesma chance de evadir se t€m notas de entrada semelhantes, mas ¢ mais
provavel que alunos com vantagens socioecondmicas tenham notas de entrada melhores. E
através dessa varidvel que as vantagens se transformam em menores chances de evasdo. Os
alunos mais ricos, com pais mais escolarizados, ¢ que frequentaram escolas particulares
entram em cursos mais atrativos € menos associados a evasiao, como mostrado ao longo do
capitulo 4. E mesmo controlando pelos cursos, maiores notas nos processos seletivos estao
associadas a menor evasdo. A nota ¢, entdo, um grande preditor da evasdo e isso deve ser
considerado em politicas e agdes mitigatorias da evasdo. Para que as desigualdades
educacionais sejam superadas, ¢ importante que alunos que entram na universidade tenham as
mesmas chances de concluir a graduagdo, independentemente da nota de entrada. Cabe a
universidade criar maneiras para que o aluno que entra com menos habilidades, tenha chances
equiparadas aos demais de sair formado.

O capitulo também mostrou que o desempenho académico inicial tem bastante
relevancia na probabilidade de evadir. Alunos com notas baixas e alto indice de reprovagao
em disciplinas tendem a evadir mais do que os alunos de bom desempenho. E quando
comparadas, as diferentes areas, nota-se que ¢ muito mais comum o mau desempenho em
cursos de exatas, especialmente aqueles que ndo sdo engenharias. Tal achado auxilia a
explicar o alto indice de evasao entre alunos destes cursos (capitulo 4), superior ao que seria

encontrado apenas de acordo com as caracteristicas de seus alunos. O capitulo também mostra



que as notas ponderadas no 1° semestre estdo muito associadas a nota de entrada no processo

seletivo, especialmente entre os alunos de exatas.
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